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Tecniche di Features Extraction

per la Diaghostica Predittiva

Tecniche di Features Extraction per la massimizzazione di efficienza ed efficacia degli
algoritmi di Machine Learning per la Diagnostica Predittiva

Tra le procedure automatizzate per la determinazione delle condizioni di funzionamento di un macchinario
per la Prognostica e la Manutenzione Predittiva, le tecniche di Machine Learning stanno acquisendo
sempre maggior importanza, rappresentando un’ottima soluzione per la creazione automatica di modelli

predittivi, potendo essere alimentati direttamente con dati reali e non necessitando di una conoscenza a
priori della fisica del macchinario.
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Classificazione delle condizioni di funzionamento di una macchina automatica mediante SVM
utilizzando rispettivamente modelli AutoRegressivi, indici statistici e segnali raw (errore di

predizione in percentuale riportato in alto a sinistra).
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Contatti Francesco Mambelli, francesco.mambelli@liamlab.it, cell. 348 828 0557, tel. 051 054 5842,
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