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Il gruppo Tetra Laval

35.557 dipendenti e un fatturato di 13.200 milioni di euro

4.724 dipendenti
1.100 milioni di €
di fatturato

25.309 dipendenti
10.800 milioni di €
di fatturato

5.266 dipendenti
1.300 milioni di €
di fatturato

Il totale dei dipendenti di Tetra Laval include 258 dipendenti classificati come «altri»
(fonte: Tetra Laval Annual Report 2020/2021)

Sistemi completi 
per la produzione di latte

Lavorazione di liquidi alimentari 
e confezionamento in cartone

Soluzioni di confezionamento 
per bevande, alimenti 
e prodotti per la cura 
della casa e della persona
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Prodotti di Sidel

Linee imbottigliamento

 Macchinari

 Servizi

 Soluzioni complete
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I numeri di Sidel

50sedi
nel mondo

5.266
dipendenti
in 5 continenti

14centri 
di formazione

170anni
di esperienza

Oltre

1,3 di fatturato netto nel 2020
miliardi di euro 

17 produttivi
stabilimenti 

40.000
macchine installate 

in oltre 190 paesi

> 
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Storia del progetto

2019 2020 2021

• Creazione team Data 
Analytics

• Inizio collaborazione con 
Università di Parma

• Primo progetto tesi

• Rilascio commerciale 
Evo-ON®

• 3 progetti tesi
• Dottorato industriale

• Primi contratti di 
manutenzione predittiva
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Dati grezzi
Misurazioni analogiche, 
eventi, contatori, parametri, 
informazioni dello stato

Conoscenze
Aggregazione dati, 
root cause analysis

Decisione
Capire e reagire, 
pianificare e 
prevedere

1 2 3

Trasformare dati grezzi in
decisioni di successo con Evo-ON®

MINORI COSTI 
TOTALI DI UTILIZZO

MASSIMIZZARE OVERALL 
EQUIPMENT EFFECTIVENESS 

(OEE)

RIDUZIONE CONSUMI 
ENERGETICI
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Evo-ON®: una sola piattaforma, diverse app specifiche

 Identificare ciò che impatta
negativamente su efficienza linea

 Agire velocemente su criticità

Evo-ON® Performance
Aumentare performance 
linea Identificare parti danneggiate

 Anticipare e pianificare
manutenzione in accordo con 
bisogni reali

 Estendere durata componenti

Evo-ON® Care e servizi di 
predictive integrati
Ottimizzare operatività
macchine e costi manutenzione

 Tracciare consumi (energia, acqua, 
ecc…) in tempo reale

 Controllare e risolvere
tempestivamente cause consumi
eccessivi

Evo-ON® Eco
Ridurre impatto ambientale
funzionamento linea
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Predictive Maintenance Use Cases

Comm. Release 2020

Comm. Release 2021

Sviluppo in corso

Rilasciati

Prossimo rilascio

Matrix standard blowers

Valvole di soffiaggio

Chiusura stampi

Bloccaggio stampi

Unità di stiro preforme

Motori

Matrix Filler

Valvole di riempimento SF300

Collettore rotante

Ralla giostra

Linee

Energia/Consumi

EvoFilm

Motori

AQFlex

Motori

OptiFeed

Motori

Packer

Motori
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Manutenzione predittiva per macchine
riempitrici SF300
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Fasi preliminari

Obiettivi

• Miglioramento metodologie predizione fallimenti
• Individuazione inizio degrado valvola
• Unico modello indipendente dalla ricetta

Definizione componenti critici

PRODUCT 
GASKETS

Not detectable

To be monitored

Detectable
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Struttura del modello

Dati di funzionamento 
delle macchine presso 
gli stabilimenti dei clienti 

Raccolta dati

Algoritmo Random Forest
Data scaling

Approcci di 
normalizzazione

Algoritmi di Anomaly
Detection (GRU, LSTM)

Elaborazione

Identificazione dei 
fallimenti imminenti

Risultati
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Accuratezza

MODELLO
ACCURATEZZA 

RICONOSCIMENTO FALLIMENTI

ACCURATEZZA 
RICONOSCIMENTO CORRETTO 

FUNZIONAMENTO

Random Forest + GRU 83% 87,67%

Data scaling + LSTM 78% 98,86%
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Conclusioni e 
sviluppi futuri

• Miglioramento accuratezza
• Scalabilità modello su diversi stabilimenti
• Sviluppo nuovi modelli su altre componenti della 

linea
• Sviluppo di una struttura e competenze interne a 

supporto dei servizi di prediction
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